第三章 實驗背景與基礎架構
3.1 實驗背景架構
3.1.1 語音資料庫（database）
  本論文所使用的語音資料是由中華電信公司所錄製，簡稱 TL-Data。
  語料庫的內容總共由120位語者所錄製，其中包含60位男性語者，60為女性語者，每位語者所錄製的語料內容都不相同，附錄一刊載著典型的語料內容。語料庫的詳細情形如表3.1.1所示。
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表3.1.1本論文語音資料庫
3.1.2 語音訊號的特徵參數擷取

  本論文中，前置信號處理及特徵向量擷取的詳細情形如表3.1.2所示。
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表3.1.2本論文實驗所使用之特徵參數擷取
3.1.3 聲學模型架構
  本論文採用連續密度隱藏式馬可夫模型（continuous density hidden Markov models ，CDHMM）。模型的架構是採以由左至右（left-to-right）的形式，也就是在狀態轉移上只允許從某一狀態跳至鄰接的下一狀態或是留在原狀態上。

  本論文中在模型單位的選取上，我們採用音節內右相關聯音素模型(intra-syllable right-context dependent phone model ，Intra-RCD ）【19】。每個音素模型內含3個狀態（state），每一狀態內又由4個高斯密度函數混和所組成。在TL-Data的語料庫中，我們總共用了146個聲學模型，其中一個是靜音模型。所以整套模型中，總共包含了
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3.1.4調適技術的效能評估

  我們利用調適後的聲學模型對語者測試語料的辨識率做為調適技術的效能評估標準.同時本論文中的所有實驗都只考慮不帶聲調的基本音節(base syllable)辨識率.辨識率的計算以正確率(accuracy)為主，在實驗數據中皆以百分表示.其計算方式如下:

音節正確率(accuracy)=1-音節遺失率(deletion)-音節取代率(substitution)-音節插入率(insertion)

3.1.5語者不特定模型(初始模型)
  本論文中我們利用51位男性語者（不包含測試語者在內）的語料來訓練語者不特定模型（SI model）。所有語料為中華電信公司所提供的TL-Data，關於此套語料的內容已詳載於3.1.1節。
  模型的訓練是採用三階段的訓練方式。步驟如下：1.分段 K-中心法(senmental K-means algorithm) 2.波氏重估法（Baum-Welch re-estimation）3.內嵌式重估法embedded re-estimation)。其中第一階段訓練共進行10次疊代（interation），第二階段訓練也是進行10次疊代，最後一階段的疊代次數視辨識結果而定，若語者不特定模型的辨識率已有收斂的現象，即停止疊代訓練，在本論文中最後則採用15次疊代的結果。
3.1.6測適語者及其調適語料、測適語料

  本論文中共挑選了八位男性語者做為實驗的測試對像.對於這八位的測試者，我們各取其語料裡的前n(n=1，3，5，7，9，10，20，30，40，50)句做為調適語料，後50句做為測試語料。而讓調適語料和測試語料出自同一套語料庫中，便是為了維持語料條件的一致性，減少實驗上的變因，使得實驗純粹專注在語者調適上，而最終的數據也才更能反映出調適技術在調適語者模型參數的能力。
  下列表格中紀錄者調適語料在各種句數的情況下，平均每位測試語者所含的音節數目及時間長度。
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表3.1.3平均每位測試語者所含的音節數目及時間長度。

3.1.7實驗進行流程與實驗數據的說明
  本論文中的實驗進行流程如圖3.1.1所示。首先，語者調適技術利用測試者提供的調適語料來對初始模型做調整，然後再以這調適過後的新模型對測試者的測試語料進行辨識的工作，辨識完成後，隨即可知此次實驗的結果（辨識率）。
  在實驗數據的說明方面，呈現在列表上的實驗結果皆是八位測試語者的平均辨識率。由於同樣的調適技術對每位測試語者產生的效果不盡相同，因此我們將不個別討論每位測試語者調適後的情況，而我們所要觀察與著重的便是調適技術對於所有測試語者在整體上的表現。
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圖3.1.1實驗進行流程








  在實驗數據的說明方面，呈現在列表上的實驗結果皆是八位測試語者的平均辨識率。由於同樣的調適技術並不是對每位測試語者都能產生相同的效果，因此我們將不個別討論所有測試語者調適後的情況，而我們所要觀察與著重的便是調適技術對於所有測試語者在整體上的表現。
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